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Аннотация

Цель. Выявление ключевых социально-экономических факторов, формирующих модели фи-
нансового поведения населения в регионах Российской Федерации (РФ), а также оценка их 
динамики для разработки адресных мер поддержки и региональных образовательных про-
грамм.

Задачи. Провести кластеризацию регионов РФ на основе социально-экономических показа-
телей для выделения типичных моделей развития, в частности оценить динамику изменений 
уровня финансовой грамотности населения за 2019 и 2023 гг.; построить многоуровневые 
модели, учитывающие влияние индивидуальных и региональных факторов на финансовое 
поведение; разработать рекомендации по адаптации государственной политики с учетом 
региональной специфики.

Методология. В исследовании использованы методы кластерного анализа (k-means с при-
менением «метода локтя»), дисперсионного анализа (ANOVA), сценарного моделирования  
и многоуровневого моделирования (MLM).

Результаты. Выявлены устойчивые различия в финансовом поведении населения российских 
регионов, обусловленные социально-экономическими факторами. С помощью кластерного 
анализа выделено четыре группы регионов, каждая из которых демонстрирует характерные 
модели развития. Многоуровневое моделирование подтвердило важность регионального кон-
текста: 15 % вариаций в уровне финансовой грамотности можно объяснить именно террито-
риальными особенностями. Индивидуальные факторы, в том числе возраст, доход и образо-
вание, также оказывают значимое влияние, но их эффект неодинаков в разных регионах. 
Особый интерес представляет выявленная положительная связь между уровнем цифровиза-
ции и финансовой грамотностью: жители регионов с развитой цифровой инфраструктурой 
показывают более высокие результаты, независимо от индивидуальных характеристик.

Выводы. Результаты подтверждают необходимость дифференцированного подхода к реали-
зации задачи повышения финансовой грамотности с учетом региональных особенностей. 
Рекомендованы меры для каждого кластера: от развития инфраструктуры в депрессивных 
регионах до продвинутых образовательных программ в развитых.

Ключевые слова: финансовая грамотность, региональные различия, кластерный анализ, многоуровневое 
моделирование, социально-экономические факторы
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Abstract

Aim. The work aimed to identify key socio-economic factors that shape patterns of financial 
behavior of the population in the regions of the Russian Federation (RF), as well as assess their 
dynamics for the development of targeted support measures and regional educational programs.

Objectives. The work seeks to cluster regions of the Russian Federation based on socio-economic 
indicators to detect typical development models, in particular, to assess the dynamics of changes 
in the level of financial literacy of the population for  2019 and  2023; to construct multi-level 
models that take into account the influence of individual and regional factors on financial 
behavior; to develop recommendations for adapting public policy taking into account regional 
specifics.

Methods. The study employed cluster analysis (k-means using the elbow method), variance 
analysis (ANOVA), scenario modeling, and multi-level modeling (MLM).

Results. The study revealed stable differences in the financial behavior of the population  
of Russian regions, induced by socio-economic factors. Cluster analysis identified four groups 
of regions, while each of them demonstrates characteristic development patterns. Multilevel 
modeling confirmed the importance of the regional context, where  15% of variations in the 
level of financial literacy can be due to territorial specifics. Individual factors, including age, 
income, and education, also have a significant impact, but their effect varies across regions. 
The revealed positive relationship between the level of digitalization and financial literacy is 
of particular interest, as residents of regions with developed digital infrastructure demonstrate 
higher results, regardless of individual characteristics.

Conclusions. The results confirm the need for a differentiated approach to the implementation 
of the task of improving financial literacy, taking into account regional characteristics. Measures 
for each cluster from infrastructure development in depressed regions to advanced educational 
programs in developed ones are recommended.
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Введение

Финансовая грамотность населения яв-
ляется ключевым элементом устойчивого  
социально-экономического развития госу-
дарства, оказывая влияние на стабильность 
финансовых рынков, уровень жизни граж-
дан и эффективность государственной поли-
тики. В условиях динамично изменяющейся 
экономической среды и роста цифровизации 
финансовых услуг способность населения 
принимать обоснованные финансовые ре-
шения становится особенно значимой.

Актуальность исследования обусловлена 
необходимостью разработки адресных мер 
поддержки и региональных образователь-
ных программ, учитывающих специфику 

территорий. Решение этой задачи требует 
комплексного анализа факторов, формиру-
ющих финансовое поведение, включая как 
индивидуальные характеристики граждан, 
так и макроэкономические условия регио-
нов. Полученные результаты имеют высо-
кую общественную значимость, поскольку 
направлены на снижение финансовой уяз-
вимости населения, оптимизацию государ-
ственных расходов и повышение эффектив-
ности региональной политики.

Обзор литературы

Финансовая грамотность как основа рацио-
нального поведения изучается в исследова-
ниях специалистов как в области экономики,  
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так и социологии. В работах [1; 2; 3; 4]  
обращено внимание на то, что недостаток 
знаний в сфере финансов ограничивает 
возможности граждан по управлению сво-
ими ресурсами и повышает их уязвимость 
перед финансовыми рисками. Публикации 
Центрального банка Российской Федерации 
(ЦБ РФ)1,2 и Министерства финансов РФ3,4  
раскрывают национальные приоритеты в 
области просвещения и указывают на важ-
ность регионального подхода.

В эмпирических исследованиях [5; 6] 
речь идет о том, что доступ к финансовым 
инструментам и уровень цифровизации 
существенно различаются в субъектах РФ, 
влияя по-разному на финансовое поведение 
населения. Проблема территориальной не-
однородности в социально-экономическом 
развитии России подробно раскрыта в пуб
ликациях ряда авторов [5; 6; 7]. Эти иссле-
дования свидетельствуют о том, что разли-
чия в уровне доходов, занятости, развитости 
инфраструктуры, включая финансовую и 
цифровую, создают неравные условия для 
реализации финансового поведения.

Ключевое значение имеет выявление 
устойчивых типологических групп регио-
нов. Одни авторы [8] предлагают систему 
индикаторов, другие [9; 10] — методические 
основы для применения статистических ме-
тодов в региональных исследованиях. Эти 
подходы находятся в основе процедуры вы-
деления кластеров регионов РФ в настоящей 
статье.

Методы и материалы

В исследовании нами применен комплекс-
ный методологический подход, сочета
ющий современные методы статистическо-
го анализа, машинного обучения и много-
уровневого моделирования для изучения 
влияния социально-экономических факто-

ров на финансовое поведение населения в 
регионах РФ.

1. Анализ мультиколлинеарности и предо-
бработка данных. На первом этапе проведен 
отбор значимых показателей с использова-
нием фактора инфляции дисперсии (VIF), 
что позволило исключить высококоррелиро-
ванные переменные и повысить надежность 
модели. Данные нормализованы методом 
StandardScaler для приведения признаков к 
единому масштабу, что особенно важно для 
алгоритмов, основанных на расстояниях.

2. Кластерный анализ регионов. Для вы-
явления типичных моделей финансового по-
ведения применен метод k-means с опреде-
лением оптимального числа кластеров через 
«метод локтя». Статистическая значимость 
различий между кластерами проверена с 
помощью дисперсионного анализа (ANOVA).

3. Оценка динамики и сценарное модели-
рование. Для анализа изменений кластер-
ной структуры за 2019 и 2023 гг. постро-
ена матрица переходов между кластерами.  
Дополнительно использовано расстояние 
Махаланобиса для выявления аномальных 
регионов, отклоняющихся от эталонных про-
филей кластеров. Сценарное моделирование 
позволило оценить потенциальное влияние 
улучшения ключевых показателей (напри-
мер, снижения уровня бедности) на переход 
регионов в более развитые кластеры.

4. Многоуровневое моделирование (MLM). 
С учетом иерархической структуры данных, 
при которой наблюдения на индивидуаль-
ном уровне (например, финансовое поведе-
ние конкретных людей) включены в более 
крупные группировки (например, регионы 
их проживания), применено многоуровневое 
моделирование с фиксированными и слу-
чайными эффектами. Это позволило:

	• оценить вклад индивидуальных факторов 
(возраст, доход, образование) и региональ-
ных условий (цифровизация, бедность)  
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в формирование уровня финансовой гра-
мотности;

	• выявить кросс-уровневые взаимодей-
ствия, например, ослабление влияния 
дохода в высокоцифровизированных ре-
гионах;

	• проверить значимость региональной ва-
риативности через внутриклассовый ко-
эффициент корреляции.
В качестве инструментальной базы в 

исследовании использованы язык про-
граммирования Python с библиотеками 
pandas, scikit-learn, statsmodels; данные, 
находящиеся в открытом доступе, в част-
ности Росстата1, RLMS-HSE2, Националь-
ного агентства финансовых исследований 
(НАФИ)3 и ЦБ РФ4.

Таким образом, сочетание кластерного и 
многоуровневого анализа обеспечило всесто-
роннее изучение проблемы, а применение 
современных методов обработки данных 
повысило достоверность и практическую 
значимость результатов.

Результаты и обсуждение

1. Кластерный анализ регионов.
На основе десяти ключевых показателей 

(P1–P10), включая индекс финансовой гра-
мотности (P1), соотношение кредитов и де-
позитов (P2), доступность банковских услуг 
(P3), уровень бедности (P4), уровень без-
работицы (P5), среднедушевые доходы (P6), 
развитость малого и среднего бизнеса (МСБ) 
(P7), индекс человеческого развития (ИЧР) 
(P8), ипотечную нагрузку (P9) и уровень 
цифровизации финансов (P10), выделено 
четыре кластера регионов:
	• кластер 0 (депрессивные регионы, n = 14) — 

характеризуется минимальными значения-
ми P1 (–0,41), P3 (–1,07), P10 (–1,59) и 
высоким уровнем бедности (P4 = +0,72). 
Включает в себя субъекты СКФО (85,7 %) 
и ЮФО. Подробнее о распределении класте-
ров по федеральным округам на рисунке 1;

	• кластер 1 (среднеразвитые, n = 34) — 
наблюдаются умеренные показатели по 
всем параметрам, но снижение влияния 
P1 (p = 0,355 в 2023 г.) свидетельствует о 
нивелировании различий по финансовой 
грамотности;

	• кластер 2 (развитые, n = 35) — высокие до-
ходы (P6 = +0,21) и развитость МСБ (P7), 
но рост ипотечной нагрузки (P9 = –0,78);

	• кластер 3 (лидеры, n = 2) — экстремаль-
ные значения P7 (5,09) и P10 (5,22), пред-
ставлен ЯНАО и Чукоткой.
Результаты проведенного кластерного ана-

лиза отражены на рисунке 2, в частности пред-
ставлена динамика перехода регионов между 
кластерами в 2019–2023 гг. Ключевыми  
пунктами этой динамики стали следующие:

	• 20 регионов улучшили позиции (напри-
мер, за счет роста P6 и P10), 34 — ухуд-
шили (из-за изменения P5);

	• факторный анализ ANOVA подтвердил 
значимость различий между кластерами 
(p < 0,05) для всех показателей, кроме 
P1 в 2023 г., что указывает на снижение 
его дифференцирующей роли.
2. Многоуровневое моделирование финан-

сового поведения.
Для анализа данных, имеющих иерар-

хическую структуру (при этом индиви-
дуальные наблюдения группируются по 
территориальному признаку), применено 
двухуровневое моделирование (MLM) с ис-
пользованием метода максимального прав-
доподобия. На  первом уровне (индивиду-
альном) рассмотрены следующие характе-
ристики респондентов:

	• демография — возраст (стандартизован-
ный), пол (бинарный 0/1);

	• социально-экономический статус — доход 
(нормализованный), образование (орди-
нальная шкала 1–4);

	• финансовое поведение — наличие сбе-
режений, инвестиционная активность, 
использование цифровых инструментов 
(все  — по шкале 1–4).

1 Официальная статистика по регионам РФ за 2019 и 2023 гг. // Федеральная служба государственной 
статистики (Росстат). URL: https://rosstat.gov.ru (дата обращения: 14.05.2025).

2 Российский мониторинг экономического положения и здоровья населения (RLMS-HSE): многолетнее 
обследование домохозяйств // Национальный исследовательский университет «Высшая школа экономи-
ки». URL: https://rlms-hse.cpc.unc.edu (дата обращения: 14.05.2025).

3 Финансовая грамотность населения России: результаты исследований 2019–2023 гг. // Национальное 
агентство финансовых исследований (НАФИ). URL: https://nafi.ru (дата обращения: 14.05.2025).

4 Основные направления развития финансового рынка Российской Федерации на 2023–2025 годы. М.: 
ЦБ РФ, 2023 // Центральный банк РФ. URL: https://cbr.ru (дата обращения: 14.05.2025); Региональная 
неоднородность экономики России и работа трансмиссионного механизма денежно-кредитной полити-
ки М.: ЦБ РФ, 2024 // Центральный банк РФ. URL:  https://cbr.ru/ec_research/analitics/#y2024  (дата  
обращения: 14.05.2025).

https://rosstat.gov.ru
https://rlms-hse.cpc.unc.edu
https://nafi.ru
https://cbr.ru
https://cbr.ru/ec_research/analitics/#y2024
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Рис. 1. Распределение кластеров по федеральным округам в 2019 и 2023 гг.
Fig. 1. Distribution of clusters by federal districts in  2019 and  2023

Источник: составлено A. C. Михеевой.

На втором уровне (региональном) пред-
ставлены следующие кластерные характе-
ристики и агрегированные показатели:

	• ключевые параметры — уровень цифро-
визации (P10), бедности (P4), доступности 
банковских услуг (P3), ИЧР (P8);

	• случайные эффекты — учтены вариации 
перехвата (базового уровня грамотности) 
и наклона (отражающего тенденцию из-
менений) для дохода по регионам.
Анализ проведен в течение нескольких 

этапов с последовательным усложнением 
модели.

1.  Нулевая модель (базовая проверка).
На первом этапе построена модель без 

предикторов для оценки значимости ре-
гиональных различий. Результаты по-
казали, что 15  % вариативности уровня 
финансовой грамотности объясняется раз-
личиями между регионами (p < 0,05). Это 
подтвердило необходимость использова-
ния многоуровневого подхода, поскольку 
классические методы регрессионного ана-

лиза не учитывают подобную группировку 
данных.

2.  Постепенное добавление предикторов.
Изначально в модель включены только 

индивидуальные характеристики (возраст, 
доход, образование), что позволило оценить 
их вклад в финансовую грамотность. Затем 
дополнены региональные факторы (уровень 
цифровизации, доступность банковских  
услуг), дающие возможность учитывать вли-
яние макросреды. На завершающем этапе 
проверены кросс-уровневые взаимодей-
ствия, например то, как принадлежность 
региона к определенному кластеру (по ре-
зультатам кластерного анализа) модифици-
рует влияние индивидуального дохода на 
финансовую грамотность.

3.  Интерпретация результатов.
Фиксированные эффекты отражают усред-

ненное влияние факторов. Например, коэф-
фициент β = +0,41 для уровня цифровизации 
региона (P10) означает, что увеличение этого  
показателя на 1 стандартное отклонение  
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Рис. 2. Матрица переходов между кластерами с 2019 по 2023 г.
Fig. 2. Cluster transition matrix from  2019 to  2023

Источник: составлено А. С. Михеевой.

связано с ростом финансовой грамотности 
на 0,41 балла при прочих равных условиях.

Случайные эффекты выявили региональ-
ную специфику. Так, дисперсия наклона для 
дохода (0,018, p = 0,038) свидетельствует о 
том, что сила его влияния на финансовую 
грамотность варьируется между регионами. 
Например, в экономически развитых регио
нах зависимость слабее, а в менее разви-
тых  — доход играет более значимую роль.

Таким образом, многоуровневый подход 
позволил не только оценить вклад инди-
видуальных и региональных факторов, но 
и выявить их взаимосвязи, что видится 
важным для разработки адресных мер по-
литики, направленной на повышение фи-
нансовой грамотности населения.

Анализ данных RLMS-HSE (1 500 респон-
дентов из 30 регионов) показал следующие 
результаты.

1. По индивидуальным факторам:
	• доход (β = +0,22, p = 0,003) и возраст  

(β = +0,15, p < 0,001) положительно вли-
яют на финансовую грамотность;

	• наличие сбережений (β = –0,35, p = 0,008) 
ассоциировано с низкой грамотностью, 
что может отражать консервативную стра-
тегию поведения.
2. По региональным эффектам:

	• цифровизация (P10: β = +0,41, p = 0,007) 
и ИЧР (P8: β = +0,25, p = 0,014) усили-
вают грамотность;

	• уровень бедности (P4: β = –0,28, p = 0,013) 
снижает ее.
3. По кросс-уровневым взаимодейст- 

виям:
	• влияние дохода на грамотность варьи-

руется от +0,07 (развитые регионы) до 
+0,37 (депрессивные), что требует адап-
тации мер поддержки.
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Результаты кластерного и многоуровне-
вого анализа позволили сформулировать 
адресные рекомендации для органов го-
сударственного управления, финансовых 
институтов и образовательных организа-
ций, направленные на повышение финан-
совой грамотности с учетом региональной 
специфики. Рассмотрим их отдельно для 
каждого кластера и на общегосударствен-
ном уровне.

1. Для депрессивных регионов (кластер 0):
	• развитие финансовой инфраструктуры: 

приоритет — повышение доступности 
банковских услуг (P3);

	• цифровизация финансовых услуг: вне-
дрение программ обучения мобильному 
банкингу (P10) для населения, особенно 
в сельских районах, в которых показатель 
составляет 1,59;

	• снижение уровня бедности (P4): реали-
зация целевых социальных программ и 
поддержка местных предпринимателей 
для роста доходов (P6).
2. Для среднеразвитых регионов (кла-

стер 1):
	• стандартизация финансового образова-

ния: акцент на базовые навыки, в част-
ности управление бюджетом, кредитами 
(P2) и сбережениями, поскольку различия 
по P1 нивелированы;

	• стимулирование МСБ (P7): налоговые 
льготы и упрощение процедур регистра-
ции бизнеса для увеличения доли МСБ в 
валовом региональном продукте (ВРП).
3. Для развитых регионов (кластер 2):

	• снижение ипотечной нагрузки (P9): рефи-
нансирование долгов и программы льгот-
ного кредитования для молодых семей;

	• продвинутые финансовые продукты: вне-
дрение курсов по инвестициям и пенсион
ному планированию, учитывая высокие 
доходы (P6 = +0,21).
4. Для регионов-лидеров (кластер 3):

	• тиражирование успешных практик: мас-
штабирование опыта ЯНАО и Чукотки по 
цифровизации (P10 = 5,22) и поддержке 
МСБ (P7 = 5,09) на другие субъекты.
5. Общегосударственные меры:

	• дифференциация политики — разработка 
региональных «дорожных карт» на основе 
кластерной принадлежности. Например, 
в кластере 0 — упор на базовую грамот-
ность, в кластере 2 — на инвестицион-
ную;

	• мониторинг эффективности — создание 
системы оценки влияния программ на ди-

намику ключевых показателей (например, 
рост P10 на 1 SD увеличивает грамот-
ность на 0,41 балла).
Подробнее рассматриваемые показатели 

раскрыты в таблице 1.
Таким образом, проведенный анализ по-

зволил выявить комплексное влияние раз-
личных факторов на финансовую грамот-
ность населения. Учет кластерных различий 
и индивидуально-региональных взаимодей-
ствий поможет оптимизировать ресурсы и 
повысить эффективность мер. Критически 
важно сочетать инфраструктурные изме-
нения (P3, P10) с образовательными ини-
циативами, адаптированными под уровень 
развития региона.

Выводы

При проведении исследования выявлены 
устойчивые различия в финансовом по-
ведении населения российских регионов, 
обусловленные как индивидуальными фак-
торами (доходом, возрастом), так и регио
нальными условиями (цифровизацией, 
уровнем бедности). Кластерный анализ 
позволил выделить четыре типа регионов, 
требующих дифференцированного подхода 
к политике повышения финансовой грамот-
ности, а многоуровневое моделирование 
подтвердило значимость кросс-уровневых 
взаимодействий.

Практическая значимость исследования 
заключается в возможности применения ре-
зультатов при формировании адресной госу-
дарственной и региональной политики, раз-
работке образовательных программ, а также 
при стратегическом планировании социально-
экономического развития территорий. Пред-
ложенные рекомендации могут стать основой 
для принятия управленческих решений на 
региональном и федеральном уровнях.

Перспективным направлением служит 
углубленное изучение поведенческих и пси-
хологических факторов, включая доверие 
к финансовым институтам и отношение к 
риску. Актуальным видится применение 
современных методов машинного обучения 
для построения прогностических моделей. 
Отдельного внимания заслуживает разра-
ботка региональных индексов финансовой 
уязвимости и включенности, которые могут 
быть использованы для оценки эффектив-
ности государственной политики и форми-
рования сценарных прогнозов на уровне 
субъектов РФ.
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Таблица 1

Результаты многоуровневого моделирования, включая оценки всех фиксированных и случайных эффектов
Table 1. Results of multilevel modeling, including estimates of all fixed and random effects

Предиктор Коэффициент 
(β)

Стандартная 
ошибка t-значение p-value Интерпретация

Индивидуальные:
возраст 0,15 0,03 5,00 <0,001 Увеличение возраста на 1 SD = +0,15 SD  

к грамотности
доход 0,22 0,07 3,14 0,003 Рост дохода на 1 SD = +0,22 SD к грамотности
образование 0,18 0,09 2,00 0,048 Высшее образование = +0,18 SD к грамотности
пол 0,12 0,05 2,40 0,018 Мужчины в среднем на 0,12 SD грамотнее женщин
наличие сбережений 0,25 0,06 4,17 <0,001 Наличие сбережений = +0,25 SD к грамотности
инвестиционная 
активность

0,19 0,07 2,71 0.008 Инвестиции = +0,19 SD к грамотности

использование 
цифровых инструментов

0,31 0,08 3,88 <0.001 Использование мобильного банкинга = +0,31 SD 
к грамотности

Групповые:
цифровизация региона 0,41 0,15 2,73 0.007 Рост цифровизации на 1 SD = +0,41 SD 

к  грамотности
уровень бедности –0,28 0,11 –2,55 0,013 Увеличение бедности на 1 SD = –0,28 SD  

к грамотности
доступность банков 0,33 0,13 2,54 0,013 +1 SD по доступности = +0,33 SD к грамотности
ИЧР региона 0,25 0,10 2,50 0,014 Рост ИЧР на 1 SD = +0,25 SD к грамотности

Источник: составлено А. С. Михеевой.
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